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Abstrak— PT. Elleair Interantional Manufacturing Indonesia merupakan perusahaan yang bergerak pada bidang
industri pembuatan popok bayi atau diapers. Dengan semakin meningkatnya permintaan pasar menyebabkan
meningkatnya proses produksi, yang sering dialami adalah sering terjadi kekurangan produk finish good untuk
memenuhi permintaan konsumen akibat keterlambatan proses produksi. Untuk memudahkan perusahaan untuk
mencari faktor-faktor yang dapat meningkatkan hasil produksi dengan ini penulis melakukan penelitian dengan data
mining menggunakan metode naive bayes. Dalam penelitian ini dilakukan pengujian data training dan data testing
menggunakan aplikasi RapidMiner dengan algoritma Naive Bayes dimana data yang diuji yaitu sebanyak 500 data.
Pengujian dilakukan dengan menghitung nilai precision, recall, AUC dan accuracy menggunakan aplikasi
RapidMiner dan menggunakan Microsoft Excel serta menghitung probabilitas akhir dari setiap kelas untuk
menghitung prediksi hasil produksi. Dengan metode Naive Bayes dapat kita hitung prediksi hasil produksi berdasarkan
data dari tahun sebelumnya sebagai data training untuk mengantisipasi kekurangan hasil produksi akibat faktor-faktor
yang dapat menghambat proses produksi. Dari hasil analisa didapatkan faktor-faktor yang mempengaruhi hasil
produksi diantaranya yaitu, banyaknya penggunaan material yang digunakan untuk produksi sebanyak 318 data.
Faktor Human Error dengan kategori “Tidak” sebanyak 305 data juga berpengaruh karena semakin sedikit terjadinya
Human Error maka hasil produksi nya juga tinggi. Faktor Stop Delivey dengan kategori “Tidak” sebanyak 299 data,
dengan semakin sedikit kasus Stop Delivery maka semakin banyak produk finish good yang dapat dijual.
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Abstract— PT. Elleair Interantional Manufacturing Indonesia is a company engaged in the field of manufacturing
baby diapers. With the increasing market demand causing an increase in the production process, what is often
experienced is that there is often a lack of finish good product to meet consumer de mand due to delays in the
production process. To make it easier for companies to look for factors that can increase production result, the authors
coduct research with data mining using the naive bayes method. In this study the training data and testing data were
tested using the RapidMiner application with the naive bayes algorithm where the tested data were 500 data. Testing
is done by calculating the value of precision, recall, AUC dan accuracy using the RapidMiner Application and using
Microsoft Excel and calculating the final probability of each class to calculate predictions of product result. With the
naive bayes method we can calculate predictions of production result based on data from the previus year as training
data to anticipate shortages in production due to factors that can hider the production process. From the results of the
analysis obtained factors that affect production result, namely, the number of materia used for the production of 318
data. The human error factor with the category of “No” as much as 305 data also influences because the less the
occurrence of human error the production results are also high. Stop delivery factor with the category “No” as many
as 299 data, with fewer cases of stop delivery, the more finish good product that can be sold.
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1. PENDAHULUAN

PT. Elleair International Manufacturing Indonesia merupakan anak perusahaan Daio Paper Corporation yang

berada di Jepang, merupakan perusahaan manufaktur pembuat popok bayi yang memasarkan produknya di Indonesia
dan luar negeri seperti China dan Turky. Untuk memenuhi kebutuhan pasar maka PT. Elleair International
Manufacturing Indonesia harus terus meningkatkan hasil produksi nya baik kuantitas maupun kualitasnya untuk dapat
bersaing dengan competitor.
Dalam penelitian ini penulis melakukan penelitian tentang “Analisis prediksi hasil produksi popok bayi menggunakan
metode Naive Bayes” di PT. Elleair International Manufacturing Indonesia. Karena sering terjadi kekurangan produk
finish good untuk memenuhi permintaan konsumen akibat keterlambatan proses produksi. Untuk memudahkan
perusahaan untuk mencari faktor-faktor yang dapat meningkatkan hasil produksi dengan ini penulis melakukan
penelitian dengan data mining menggunakan metode naive bayes.[1]
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2.1 Data Yang Digunakan

Berikut merupakan data set yang digunakan yaitu data pemakaian material tissue, truble mesin, durasi trouble
mesin, human error, waktu break dan hasil produksi pada tahun 2017-2018 pada mesin JB11 yaitu terdapat kurang

lebih 500 data dalam waktu 2 tahun.

Tabel 1. Data set

2. METODOLOGI PENELITIAN

Material ( Trouble Durasi ( Human Break  Hasil
Roll) Menit ) Error

15 Run Out 6 Ya Ya Tinggi

14 Run Out 7 Tidak Tidak  Tinggi

5 Run Out 8 Tidak Ya  Rendah
Press 5 Tidak Ya Tinggi
Roll

12 Press 6 Tidak Ya Tinggi
Roll

11 Press 9 Tidak Ya Tinggi
Roll

11 Press 8 Tidak Ya Tinggi
Roll

13 Press 10 Tidak Ya Rendah
Roll

9 Press 11 Tidak Ya Rendah
Roll

7 Press 7 Tidak Ya Tinggi
Roll

10 Press 13 Tidak Tidak Rendah
Roll

4 Fold Up 6 Tidak Ya Rendah

9 Fold Up 13 Tidak Ya Rendah

8 Fold Up 8 Tidak Ya Rendah

11 Fold Up 9 Ya Ya  Rendah

2.2 Pengujian

1. Pembersihan Data (Data Cleaning)

Pembersihan data merupakan proses menghilangkan noise dan data yang tidak konsisten atau tidak
relevan. Data yang digunakan bersumber dari data pemakaian material dari tahun 2017-2018. Untuk
data training yang digunakan sebanyak 500 data yang sudah melewati proses pembersihan data (data

cleaning), untuk data lebih lengkapnya dapat dilihat dilembar lampiran.

Tabel 2. Data Cleaning

No. Material ( Roll )
1 15
2 14
3 5
4 8
5 12
6 11
7 11
8 13
9 9
10 7
11 10
12 4
13 9
14 8
15 11
16 13

Copyright © 2022 Edy Widodo, Page 76
Jurnal BIT is licensed under a Creative Commons Attribution 4.0 International License


https://ejurnal.seminar-id.com/index.php/ekuitas
https://creativecommons.org/licenses/by/4.0/

cuee..~ BULLETIN OF INFORMATION TECHNOLOGY (BIT)

b

2.

Vol 4, No 1, Maret 2023, Hal 75 - 80
ISSN 2722-0524 (media online)
DOI10.47065/ bit.v3il. 504
https://journal.fkpt.org/index.php/BIT

17 14
18 14
19 13
20 13
21 14
22 12
23 13
24 15
25 12

Integrasi Data (Data Integration
Penggabungan data dari berbagai database ke dalam suatu database baru. Data yang ditambahkan pada tabel
berikut meliputi trouble, durasi human error, dan break, stop delivery, untuk data lebih lengkapnya dapat
dilihat dilembar lampiran.

Tabel 3. Data Integration

Pemakain (Roll )  Trouble Durasi ( Menit) Human Error Break Hasil
15 Run Out Cepat Ya Ya Tidak
14 Run Out Cepat Tidak Tidak Ya

Run Out Lama Tidak Tidak Tidak

Press Roll Cepat Tidak Ya Tidak

12 Press Roll Cepat Tidak Ya Tidak
11 Press Roll Lama Tidak Ya Ya

11 Press Roll Lama Tidak Ya Tidak

13 Press Roll Lama Tidak Tidak Tidak
Press Roll Lama Tidak Ya Ya

Press Roll Cepat Tidak Ya Tidak

10 Press Roll Lama Tidak Tidak Tidak

4 Fold Up Cepat Tidak Tidak Tidak

Fold Up Lama Tidak Ya Tidak

Fold Up Lama Tidak Ya Tidak

11 Fold Up Lama Ya Ya Tidak

3. Seleksi Data (Data Selection)
Data yang ada pada database sering kali tidak semuanya dipakai, oleh karena itu hanya data yang sesuai
untuk dianalisis yang akan diambil dari database, untuk data lebih lengkapnya dapat dilihat dilembar

lampiran.
Tabel 4. Data Selection
Pemakaian ( Trouble Durasi ( Human Break Stop
Roll) Menit ) Error Delivery
15 Run Out Cepat Ya ya Tidak
14 Run Out Cepat Tidak Tidak Ya
5 Run Out Lama Tidak Tidak Tidak
8 Press Cepat Tidak ya Tidak
Roll
12 Press Cepat Tidak ya Tidak
Roll
11 Press Lama Tidak ya Tidak
Roll
11 Press Lama Tidak ya Ya
Roll
13 Press Lama Tidak Tidak Tidak
Roll
9 Press Lama Tidak ya Ya
Roll
7 Press Cepat Tidak ya Tidak
Roll
10 Press Lama Tidak Tidak Tidak
Roll
4 Fold Up Cepat Tidak Tidak Tidak
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9 Fold Up Lama Tidak ya Tidak
8 Fold Up Lama Tidak ya Tidak
11 Fold Up Lama Ya ya Tidak
13 Windings Lama Ya ya Ya
14 Windings Lama Ya ya Tidak
14 Press Lama Tidak ya Tidak
Roll
13 Press Lama Tidak ya Ya
Roll

4. Transformasi Data (Data Transformation)
Data diubah atau digabung ke dalam format yang sesuai untuk diproses dalam data mining. Atribut
yang menjadi parameter sebanyak 6 atribut, dimana 5 atribut prediktor, yaitu pemakaian, trouble,
durasi, human error, dan break, dan 1 atribut hasil, untuk data lebih lengkapnya dapat dilihat
dilembar lampiran.
Tabel 5. Data Transformation

Pemakaian ( Trouble Durasi ( Human Break Stop Hasil
Roll) Menit ) Error Delivery
Banyak Run Out Cepat Ya ya Tidak Tinggi
Banyak Run Out Cepat Tidak Tidak Ya Tinggi
Sedikit Run Out Lama Tidak Tidak Tidak Rendah
Banyak Press Cepat Tidak ya Tidak Tinggi
Roll
Banyak Press Cepat Tidak ya Tidak Tinggi
Roll
Banyak Press Lama Tidak ya Tidak Rendah
Roll
Banyak Press Lama Tidak ya Ya Tinggi
Roll
Banyak Press Lama Tidak Tidak Tidak Tinggi
Roll
Banyak Press Lama Tidak ya Ya Rendah
Roll

2.3 Pengolahan data

Data yang akan diolah harus melewati tahapan-tahapan dari proses data mining. Berikut tabel data yang telah
melewati beberapa tahapan data mining dan siap digunakan sebagai data testing, untuk data lebih lengkapnya dapat
dilihat dilembar lampiran.

Dot iews BATA TN S baes Fortenees

Avts W ore

Aotrms BATA TEX R

Gambar. 1 Metode Naive Bayes

3. HASIL DAN PEMBAHASAN
3.1 Hasil Pengujian Menggunakan RapidMiner

Pengujian dilakukan menggunakan aplikasi RapidMiner dengan total data testing yang diujikan
sebanyak 500 data testing dengan mencari nilai dari accuracy, precission, recall, AUC sebagai hasil dari
prediksi. Berikut merupakan 500 data testing yang diuji dari 500 data training menggunakan aplikasi
RapidMiner.

Tabel 6. Hasil Pengujian RapidMiner

Data Accuracy Precision Recall AUC
50 94% 100% 83.33% 0,979
100 93% 100% 81.08% 0,964
150 94% 97.83% 84.91% 0,970
200 94% 92.20% 84.06% 0,965
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250 94% 98.67% 84.09% 0,968
300 94% 98.67% 91.94% 0,958
350 94% 98.25% 85.50% 0,956
400 94% 98.37% 84.62% 0,961
450 94.44% 98.53% 85.35% 0,959
500 94.60% 98.65% 85.38% 0,963

Berdasarkan hasil yang diperoleh dapat dilihat bahwa terdapat peningkatan dan penurunan hasil prediksi accuracy
dari total 500 data testing yang diujikan. Pada prediksi accuracy mengalami penurunan persentase pada pengujian 100
data sebesar 1% dan prediksi accuracy mengalami peningkatan persentase terjadi pada pengujian 450 data dan 500
data yaitu sebesar 0.44% dan 0.60%.

Berdasarkan hasil yang diperoleh dapat dilihat bahwa terdapat peningkatan dan penurunan hasil prediksi precision
dari total 500 data testing yang diujikan. Pada prediksi precision 50 data testing dan 100 data testing nilainya sempurna
yaitu 100% dan mengalami penurunan dan peningkatan persentase pada pengujian 150 data testing sampai 500 data
testing tara-tara sebesar 1,6%.

Berdasarkan hasil yang diperoleh dapat dilihat bahwa terdapat peningkatan dan penurunan hasil prediksi recall dari
total 500 data testing yang diujikan. Pada prediksi recall persentase tertinggi pada pengujian 300 data testing yaitu
91.94% dan prediksi recall rata-rata sebesar 85,062%.

Berdasarkan hasil yang diperoleh dapat dilihat bahwa terdapat peningkatan dan penurunan hasil prediksi dari total
500 data testing yang diujikan. Pada prediksi AUC hasil tertinggi pada pengujian 50 data testing yaitu 0,979 dan
prediksi AUC rata-rata sebesar 0,964.

untuk menghitung probabilitas akhir pada setiap kelas digunakan data training dan mengubahnya menjadi
nilai yang sudah ditentukan sesuai atribut masing-masing. Lalu masing-masing atribut dan nilai probabilitas
kelas dikalikan. Dari kedua hasil yang sudah ditentukan pada setiap kelas, bandingkan nilai yang paling
tinggi. Jika kelas “Tinggi” bernilai lebih tinggi maka hasilnya “Tinggi”, jika nilai “Rendah” lebih tinggi
maka hasilnya “Rendah”.

4. KESIMPULAN

Dalam penelitian ini dilakukan pengujian data training dan data testing menggunakan aplikasi RapidMiner dengan
algoritma Naive Bayes dimana data yang diuji yaitu sebanyak 500 data. Pengujian dilakukan dengan menghitung nilai
precision, recall, dan accuracy. Pada nilai akurasi terjadi penurunan persentase pada pengujian 100 data sebesar 1%
dan prediksi accuracy mengalami peningkatan persentase terjadi pada pengujian 450 data dan 500 data yaitu sebesar
0.44% dan 0.60% dimana dengan menggunakan algoritma Naive Bayes nilai akurasi tertinggi sebesar 94.60% yang
terjadi pada 500 data testing dan hasilnya sama dengan perhitungan menggunakan excel. Dimana 327 data
diklasifikasikan True-Tinggi, 146 data diklasifikasikan True—Rendah. Sedangkan prediksi False-Tinggi sebanyak 25
data dan sebanyak 2 data diklasifikasikan False-Rendah. Ini membuktikan dengan menggunkan metode Naive Bayes
nilai akurasinya cukup tinggi. Dengan metode Naive Bayes dapat kita hitung prediksi hasil produksi berdasarkan data
dari tahun sebelumnya sebagai data training untuk mengantisipasi kekurangan hasil produksi akibat faktor-faktor yang
dapat menghambat proses produksi. Faktor-faktor yang mempengaruhi hasil produksi diantaranya yaitu, banyaknya
penggunaan material yang digunakan untuk produksi sebanyak 318 data. Faktor Human Error dengan kategori
“Tidak” sebanyak 305 data juga berpengaruh karena semakin sedikit terjadinya Human Error maka hasil produksi nya
juga tinggi. Faktor Stop Delivey dengan kategori “Tidak” sebanyak 299 data, dengan semakin sedikit kasus Stop
Delivery maka semakin banyak produk finish good yang dapat dijual.
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